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饿了么典型实时应用场景

实时ETL
Ø 实时入湖入仓
Ø 实时数据建模
Ø 实时流量归因
Ø …

实时报表
Ø 营销活动直播
Ø 商家生意参谋
Ø 实时流量大盘
Ø 大促实时大屏
Ø 实时A B实验

在线应用
Ø 商物流实时联动
Ø 实时人群特征及投放
Ø 个性化推荐
Ø IOT信息同步
Ø 风控实时拦截

实时监控与补偿
Ø 实时数据核对&订正
Ø 业务诊断预警
Ø 服务器异常监控
Ø …



饿了么数据架构大图



实时数仓1.0



实时数仓2.0
核心实时CDM建设

新业务研发效率未提效

“流批一体”：DWD两份存储

TT：不支持检索&更新、无法列裁剪

Holo内表高昂的存储成本

Streaming Lakehouse



02 实时湖仓方案选型与探索



选型与测评方案

TIPS： 此测评结果基于饿了么自身业务属性结合部分专家经验得出，仅供参考



Paimon VS Hudi

TIPS： 此测评结果基于饿了么自身业务属性结合部分专家经验得出，仅供参考

时效性：
 Paimon 1-5分钟  VS  Hudi 10分钟



StarRocks VS Holo VS Trino

TIPS： 此测评结果基于饿了么自身业务属性结合部分专家经验得出，仅供参考

为什么StarRocks更快？

• JNI Connector
• 支持过滤下推
• 向量化执行引擎
• Paimon RO表支持
• 物化视图 + SQL透明改写
• Data Cache

• 各取3-5个线上常见SQL然后加权评分



实时湖仓落地探索



落地探索-DWD自助分析

• VS Hologres实时数仓：
   - 1-5分钟写入时效性
   - 增加约15%查询RT
   + 减少约90%存储成本
   + 减少约50%flink开销

• VS 离线ODPS数仓
   + 写入时效性小时级->分钟级
   + 提供增量更新能力
   + 查询RT N分钟级-> 秒级
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实时数仓3.0 展望
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