
【数据治理实践】第十二期：数据架构的设计与规划

前言

上期文章，我们围绕个人隐私数据保护主题，分享了数字化金融领域的个人金融信息保护背

景和现状，以及如何结合业务发展要求、合规要求、客户要求进行落地的方案建议。本期，

我们将介绍如何构建匹配银行整体信息科技架构、支撑数据治理工作落地展开的数据架构。

基于数据架构的重要性和适用性，我们需在深入分析银行数据架构现状的基础上，结合同业

实践与银行实际需求，对数据架构的内容、配置数据治理机制等进行设计与规划。

监管要求

《银行业金融机构数据治理指引》（以下简称指引）明确提出，需要持续完善信息系统建

设，并在系统层面上加强对数据采集、数据交换、数据共享的统一管理。

第十七条 银行业金融机构应当结合自身发展战略、监管要求等，制定数据战略并确保有效

执行和修订。

第二十一条 银行业金融机构应当持续完善信息系统，覆盖各项业务和管理数据。信息系统

应当有完备的数据字典和维护流程，并具有可拓展性。

第二十三条 银行业金融机构应当加强数据采集的统一管理，明确系统间数据交换流程和标

准，实现各类数据有效共享。

数据架构的规划

相较于业务架构和应用架构，因为数据能够真实而有效地反映出信息系统支撑下的银行全面

运作状况，所以数据架构在整体信息科技架构中，显得既基础又核心。对于银行数据治理来

说，银行需要从整体性需求与长远性发展的角度出发，对数据架构进行针对性的设计与规

划，实现数据采集、交换、共享等标准在实际业务数据流中的规范化、一致性、准确性和完

整性，也只有在此基础上，才能充分挖掘数据价值，夯实数据治理体系，从业务、风险、管

理和技术等方面持续而有效地支持数据管理和经营分析决策，实现银行数据驱动发展的战

略。
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数据架构实践

根据德勤最佳实践，数据架构的设计与规划，需要从银行整体的IT规划出发，结合业务架

构、技术架构、运维规划等情况，从如下几个方面进行数据架构的构建。

设计原则

结合银行业务发展战略、数据现状调研与评估分析阶段的工作成果，遵循数据架构设计原

则，紧密结合应用架构规划的成果，制定数据架构全面发展策略，从架构层面保证数据管控

的有效和数据质量的提升。需要遵循的基本原则如下：

原则1. “数据解耦原则”

不同的平台应将数据剥离解耦，借此形成独立数据，这样不同的业务场景和分析工具都能共

享同一份数据来达成处理或应用目的。

原则2. “无环依赖原则”

每个独立平台之间，数据的流转不应该出现循环依赖的情况。

原则3. “契约式设计”

不同平台之间、平台内部各模块之间的交互，都是基于“契约”（接口或抽象），而无需依赖

于具体实现。

原则4. “组件适当性原则”

每个组件都有自己擅长的领域，要考虑数据的结构（结构化还是非结构化），处理的时效性



（毫秒级或分钟级），以及吞吐量和访问模式等方面。

功能框架

从数据的来源、支撑、存储、分析、应用、治理六个部分，定位数据架构规划的功能框架。

a) 数据来源层：包括传统的数据库，数据仓库，分布式数据库，NOSQL数据库，半结构化

数据，无结构化数据，爬虫，日志系统等，是大数据平台的数据产生机构。

b) 数据支撑层：包括数据清洗、数据转换、数据加工、数据关联、数据标注、数据预处

理、数据加载、数据抽取等工作，该层的作用是对原始数据进行加工。

c) 数据存储层：存储了经过清洗处理后的可用于生产系统的数据，比如元数据，业务数据

库，模型数据库等，该层直接面向应用系统，要求高可靠、高并发、高精度。

d) 数据分析层：该层实现对数据的深加工，根据业务需要，建立适用于业务的数据统计分

析模型，建立大数据运行处理平台，运用数据分析、数据挖掘、深度学习等算法从生产数据

集中挖掘出数据内在的价值，为业务系统提供数据和决策支持。

e) 数据应用层：深入分析行业数据特点，梳理行业数据产品需求，建立适用于不同行业、

场景的数据应用产品。

f) 数据治理层：通过数据标准制定、标准发布、数据检核、模型管理、资产管理、质量提升

等功能，明确数据规范，提升数据质量，为数据治理提供规范化支持。



图：数据架构规划的功能框架

技术框架

基于不同的应用场景，通过设计独立的子数据架构，结合最先进的技术实践和解决方案，满

足银行不断变化和更高的业务需求。



场景示例1. 线上营销业务 

该场景的特征在于数据处理及结果返回时效性在200毫秒~1分钟内，主要的技术架构要素是

SparkStreaming，平台开发要素是对日切场景的定义与SparkStreaming的性能优化。 

解决方案：

a. 通过Kafka将实时数据流（T+0）引入SparkStreaming实时计算框架中

b. 通过HDFS、Impala、HBase处理后的数仓数据（T+1）引入SparkStreaming计算框架中

场景示例2. 用户账户变更统计 

该场景的特征在于数据处理及结果返回时效性在1分钟~5分钟内，主要的技术架构要素是

Kudu/Impala，平台开发要素是对微批、日切场景的定义与Kudu的性能优化。 



解决方案：

a. 通过Kafka将实时数据流（T+0）引入实时数仓Kudu中，并通过Impala提供数据服务；

b. 通过HDFS、Impala、HBase处理后的数仓数据（T+1）引入实时数仓Kudu，并通过

Impala处理提供数据服务

结语

建立符合生态发展需求并支持数字化业务的新型数据架构，有助于夯实数据治理的落地与优

化，提升数据治理工作的规范化和高效化，确保数据统一管理和高效运行，使数据价值转换

成核心竞争力。在数据战略已确定、组织架构已搭建、各项数据标准、指标已规范梳理后，

IT领域的数据治理工作如何配套开展，数据治理体系如何落实和融入到信息系统建设的方方

面面，将是信息科技部门的人员所最为关注的。继数据架构之后，在后续文章中，我们将对

数据管控平台相关实践进行阐述分享。


